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Zkratky
AI (artificial intelligence) je umělá inteligence

ANN (artificial neural network) je zpětnovazební umělá neuronová síť
API (application programming interface) je rozhraní, které definuje interakce mezi více softwarový-

mi aplikacemi
CBN (Causal Bayes Networks) je síť pravděpodobnostní příčinnosti
CLIP je neuronová síť, která se učí visuální koncepty z dohledu nad NLP
CMA (Causal Markov Assumption) je předpoklad podmíněné nezávislosti
CNN (Convolutional Neural Network) je asi nejznámější algoritmus AI pro rozpoznávání a zatřídění 

obrázků
CPM (Critical Path Method) je jednou ze základních matematických modelů k nalezení úzkého místa 

na kritické cestě, jehož zprůchodněním se zvyšuje výkon celku
CPU (central processing unit) je obvod, který provádí pokyny
DAG (directed acyclic graph) směrovaný acyklický graf. To znamená, že je nemožné procházet celým 

grafem počínaje od jedné hrany. Graf je topologické třídění, kde je každý uzel v určitém pořadí. 
DL (deep learning) je označení pro způsob učení se AI, který nevyžaduje klasifikaci vlastností, ale 

počítá si je sám v hloubce neuronových sítí
FPICU (functionality, physics, intent, causality, and utility) jsou prvky, kterými AI z kamerového zá-

znamu vyhodnocuje interakce mezi funkcionalitou, fyzikou, úmyslem, kauzalitou, a užitečností, 
třeba pro potřeby průmyslové špionáže bez účasti lidí

GAN (generative adversarial network) je třída rámců strojového učení, kde dvě neuronové sítě navzá-
jem soupeří ve hře s nulovým součtem

GDA (Generalized Discriminant Analysis) je zobecněná diskriminační analýza. Používá se k redukci 
dimenzionality

GDPR (General Data Protection Regulation) je obecné nařízení o ochraně osobních údajů je EU ke 
zvýšení ochrany osobních dat občanů, aby se nedal dohledat zločin

GPIO (General Purpose Input Output Pins) je standard pro označování pinů na svorkovnicích mik-
rokontrolérů

GPU (Graphics Processing Unit) je čip nebo elektronický obvod schopný vykreslit grafiku pro zobra-
zení na elektronickém zařízení 

GSOM (Growing Self-Organizing Maps) jsou metodou zobrazování rostoucích sebeorganizujících se 
map 

GUI (The graphical user interface) je grafické uživatelské rozhraní
HLAI (Human Level AI) konference k AI v oblasti lidských zdrojů 
IoT (Internet of Things) je internet věcí. Od běžného internetu se liší tím, že v něm mezi sebou komu-

nikují zařízení typu vysavač, spínač topení, domovní zvonek, vařič a podobně. IoT nemá servery 
ani obsluhu

ItemCF (item-based collaborative filtering algorithm) je algoritmus filtrování kolaborativních polo-
žek (filmů s příbuznou tématikou pro nalezenou emoci). Z ItemCF se odvozuje podobnost zájmů 
dvou uživatelů, tedy potencionální kolaborativnost

LDA (Latent Dirichlet Allocation) je latentní Dirichletova alokace generativním statistickým mode-
lem, který umožňuje vysvětlit množiny pozorování nepozorovanými skupinami, které vysvětlují, 
proč jsou některé části dat podobné

LDA (Linear Discriminant Analysis) je lineární diskriminační analýza k redukci dimenzionality nebo
LSTM (Long short-term memory) je architektura umělé rekurentní neurální sítě (RNN) používaná 

k učení v hloubce sítě (deep learning)
MAE (mean absolute error) je střední absolutní chyba

ZKRATKY
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MEU (maximum expected utility) je maximální očekávaný užitek, ke kterému se AI přibližuje nebo 
od něj odměřuje chybu v podobě rozdílu

ML (machine learning, strojové učení) je označení pro způsob učení se AI, který vyžaduje klasifikaci 
vlastností, kterým se říká neurony nebo rodiny neuronů

MLP (multilayer perceptron) je třída zpracování obrazu v rámci ANN 
MORL (multiobjective RL) je nastavení mnoha cílů algoritmu posíleného učení 
MSE (mean squared error) je střední kvadratická chyba, která se používá k minimalizaci funkce ztrá-

ty pomocí Adamovy verze stochastického sestupu gradientu
NA (not available) jsou absentující data. 
NLP (natural languagge processing) je zpracování přirozeného jazyka
PCA (Principal Component Analysis) je analýza základních komponent. Používá se k redukci dimen-

zionality
PES je systém protiepidemických opatření 
ReLU (Rectified Linear Unit) je aktivační funkce, která prahuje vstupy na nulu, tj. ReLU nastaví 

všechny záporné hodnoty na vstupu do neuronu na nulu
RGB (Red, Green and Blue) je vymezení hranic prostoru barev digitálního obrazu
RL (reinforcement learning) je posílené učení
RMSE (root mean squared error) je model regresní predikce
SA (static analysis) je software pro hledání chyb programového kódu
SaMD (software as medical device) software AI jako (medicínské) zařízení
SMOTE (Synthetic Minority Oversampling Technique) je technika umělého převzorkování minority, 

aby mohla být využita data většiny při zpracování statistickými metdami
SVD (singular value decomposition) je v lineární algebře rozklad singulární hodnoty faktorizací
SVM (Support Vector Machine) je metoda strojového učení s učitelem sloužící zejména pro klasifikaci 

a také pro regresní analýzu.
TanH (Hyperbolic Tangent Activation Function) je aktivační funkce, která nabývá hodnot v intervalu 

-1, 1 s vyšší přesností než Sigmoid a nižší než ReLU
Tensor Processing Unit (TPU) je akcelerátor umělé inteligence integrovaný do specifického aplikační-

ho obvodu vyvinutý společností Google speciálně pro stroj neuronové sítě
UserCF (user-based collaborative filtering) je algoritmus filtrování kolaborativních uživatelů
WOM (word-of-mouth) je ústní předávání informace, bez kterého neosobní propagace v médiích není 

vnímána
ZSL (Zero-shot learning) je nastavení strojového učení v  testovacím čase i na vzorky, které nebyly 

během tréninku pozorovány, aby pro odvození jejich třídy nemuselo být restartováno učení

ZKRATKY
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Značky a symboly v učebním textu

Struktura distančních učebních textů je rozdílná již na první pohled, a to např. v zařazování grafic-
kých symbolů – značek.

Specifické grafické značky umístěné na okraji stránky upozorňují na definice, cvičení, příklady s postu-
pem řešení, klíčová slova a shrnutí kapitol. Značky by měly studenta intuitivně vést tak, aby se již po 
krátkém seznámení s distanční učebnicí dokázal v textu rychle a snadno orientovat.

Definice

Upozorňuje na definici nebo poučku pro dané téma.

Příklad

Označuje příklad praktické aplikace učiva včetně řešení.

Otázky k procvičení a úkoly

Označuje otázky a úkoly s postupem řešení na konci kapitoly.

Klíčová slova

Upozorňuje na důležité výrazy či odborné termíny nezbytné pro orientaci 
v daném tématu.

Shrnutí kapitoly

Shrnutí kapitoly se zařazuje na konec dané kapitoly. Přehledně, ve strukturovaných bodech 
shrnuje to nejpodstatnější z předchozího textu.

ZNAČKY A SYMBOLY V UČEBNÍM TEXTU
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1. kapitola
Úvod
Cíle kapitoly

 ■ Kapitola k ovlivnění učení uvádí, kde končí metody úvodu, které budou výstupem tohoto před-
mětu, a kde začíná datová věda a praxe aplikací AI, které se mohou stát předmětem kariéry.

 ■ Pozornost je věnována tomu, jak se počítač učí se software AI a jak se učí jeho uživatel.
 ■ Kapitola přináší souhrn a aplikaci poznatků o množinách a podmnožinách metod a o souvis-

lostech mezi aplikacemi, které jsou používány k učení počítačem.

DEFINICE

Metody učení se strojem (machine learning), též strojové učení
Regrese (Regression)
Klasifikace (Classification)
Shlukování (Clustering)
Reduce dimenzí (Dimensionality Reduction)
Soubory metod (Ensemble Methods)
Neuronové sítě a hluboké učení (Neural Nets and Deep Learning)
Přenos učení (Transfer Learning)
Posílení učení (Reinforcement Learning)

Strojové učení (ML) se učí z dat a hluboké učení (DL) z vrstev „umělé neuronové sítě“, která se může 
učit. Výstup ML i DL slouží jako pomoc při rozhodování. Vstupním předpokladem pro předmět úvod 
do deep learning je základní znalost principů práce s počítači a webem. Důvod, proč název předmětu 
dal přednost DL místo ML je ten, že algoritmy vyvíjí efektivitu DL jak v soukromé, tak veřejné sféře 
tak rychle, že nahrazují práci s klasifikací i pomaleji se vyvíjející hardware. Autoři předpokládají, že 
algoritmy DL se budou brzy prodávat nebo se stanou součástí produktů, mezi kterými ekonomové 
budou muset vybírat, když budou dělat analýzu proveditelnosti pro žádosti o úvěr v bance. 

Předmět proto seznamuje studenta s aktuální problematikou směřování umělé inteligence. Student 
získá schopnost popsat rozdílnými technikami machine learning and deep learning pochopit souvis-
losti a dopad výstupů umělé inteligence na ekonomiku, společnost a sociální status obyvatel, včetně 
své podnikatelské schopnosti. 

Cílem předmětu je seznámit studenty s technikami AI k prozkoumání a překonání rozdílu mezi řečí 
a chováním pomocí technik ML a DL, protože ten se stává konkurenční výhodou nebo zátěží, není-li 
poznán a využit AI (Obrázek 1). 


